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RESUMO

O Programa Nacional de Assisténcia Estudantil (PNAES), criado pelo Decreto de 19
de julho de 2010, tem como objetivo promover a permanéncia de estudantes no
ensino superior publico, reduzindo desigualdades sociais e regionais. No Instituto
Federal de Educacédo, Ciéncia e Tecnologia de Pernambuco (IFPE), a politica de
assisténcia estudantil visa garantir o sucesso académico de alunos em situagao de
vulnerabilidade. Este trabalho desenvolve um sistema de priorizacdo para selegao
de estudantes aptos a receber o auxilio financeiro, focado no Programa de Apoio a
Manutencdo Académica do IFPE. A aplicagao reordena os estudantes com base em
critérios socioecondémicos, priorizando aqueles mais necessitados. Para a analise de
dados foi utilizado a ferramenta Weka, ja para a construgdo da aplicagdo, foram
utilizadas ferramentas como o Python e o framework Django. A analise dos atributos
e a validacdo dos dados, conduzida em trés campi, mostraram que o sistema
permite uma analise rapida e eficiente. O desenvolvimento oferece uma solugao
pratica para acelerar o processo de sele¢cdo e garantir 0 apoio aos estudantes em
situacao mais vulneravel.

Palavras-chave: Assisténcia Estudantil; IFPE; PNAES; Analise de Dados;
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ABSTRACT

The National Student Assistance Program (PNAES), established by the Decree of
July 19, 2010, aims to promote the retention of students in public higher education,
reducing social and regional inequalities. At the Federal Institute of Education,
Science, and Technology of Pernambuco (IFPE), the student assistance policy seeks
to ensure the academic success of students in vulnerable situations. This work
develops a prioritization system for selecting students eligible to receive financial aid,
focused on the IFPE’s Academic Maintenance Support Program. The application
reorders students based on socioeconomic criteria, prioritizing those most in need.
The Weka tool was used for data analysis, while Python and the Django framework
were employed for application development. The analysis of attributes and data
validation, conducted across three campuses, demonstrated that the system allows
for fast and efficient analysis. The development provides a practical solution to
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accelerate the selection process and ensure support for the most vulnerable
students.

Keywords: Student Assistance; IFPE; PNAES; Data Analysis; Prioritization;

1 INTRODUGAO

O Programa Nacional de Assisténcia Estudantil (PNAES), estabelecido pelo
Decreto de 19 de julho de 2010, tem como objetivo fundamental ampliar as
condigcbes de permanéncia dos jovens na educacao superior publica federal. A
iniciativa visa democratizar o acesso a educacdo, minimizando as desigualdades
sociais e regionais que impactam a permanéncia e conclusao dos cursos, além de
atuar na redugédo das taxas de evasao e retencéo (Brasil, 2010).

No IFPE temos a Politica de Assisténcia Estudantil como documento norteador
de todos os processos de assisténcia estudantil. Ela busca garantir a permanéncia e
0 sucesso académico dos estudantes, especialmente aqueles em situacdo de
vulnerabilidade social, ao minimizar desigualdades socioeconémicas e promover
uma formacgao integral que abrange aspectos académicos, culturais, cientificos e
esportivos. A politica atende principalmente alunos matriculados em cursos
presenciais, priorizando aqueles oriundos de escolas publicas ou com renda familiar
per capita de até um salario minimo e meio, incluindo também estudantes com
deficiéncia ou necessidades especiais. A gestdo dos programas é realizada pela
Diretoria de Assisténcia ao Estudante (DAE), que, em conjunto com as
coordenagdes de assisténcia dos campi, planeja agdes com base nas demandas,
sejam elas institucionais, estudantis ou outras demandas. As iniciativas se
organizam em dois eixos principais: o primeiro foca nos pontos basilares do
estudante, destinando servicos e/ou auxilio financeiro para apoio a moradia,
alimentagdo e transporte, visando garantir a permanéncia dos mesmos, ja o
segundo, se dedica a promog&o da saude, cultura e esporte, oferecendo atividades
complementares que contribuem para o desenvolvimento integral dos alunos
(Instituto Federal de Pernambuco, 2022).

Com foco no primeiro eixo, o Programa de Apoio a Manutengao Académica do
IFPE, que visa a assisténcia estudantil por meio de apoio financeiro para auxiliar no
custeio das despesas do estudante, se materializa por meio de editais semestrais,
publicados pela DAE, que regulam a sele¢ao e concessao dos auxilios a estudantes
em situacdo de vulnerabilidade socioecondmica. Esses editais definem os critérios
de participagdo, como matricula em cursos presenciais, renda familiar per capita de
até 1,5 salarios minimos, e frequéncia minima de 75% (Instituto Federal de
Pernambuco, 2022).

A inscricdo nesses editais é realizada exclusivamente de forma online, por meio
do sistema Fluxo, onde os candidatos devem fornecer informagdes e documentacgao
comprobatéria de sua situagdo socioecondmica, alunos com dificuldade de realizar
inscricdo online tém a possibilidade de procurar o Servico Social. O processo
seletivo envolve uma analise detalhada feita pelo Servigo Social do IFPE, que ira
classificar os estudantes conforme o grau de vulnerabilidade. O programa contempla
um or¢gamento especifico para cada campus, totalizando, no primeiro semestre de
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2024, por exemplo, R$700.000,00 para o campus Garanhuns, e R$434.104,85 para
o campus Pesqueira. Este recurso é distribuido entre os estudantes selecionados,
com bolsas de R$200,00 por estudante, podendo chegar a R$400,00, conforme a
disponibilidade orcamentaria (Instituto Federal de Pernambuco, 2024).

O presente trabalho tem como objetivo auxiliar o Servigo Social do IFPE no
processo de analise detalhada para classificagao dos estudantes, conforme o grau
de vulnerabilidade. Focamos no desenvolvimento de um minimo produto viavel
(MVP) simples e eficaz de reordenacao da lista de estudantes inscritos, com base
em critérios de necessidades dos estudantes prioritarios, que foram analisados
durante o trabalho. Isso permitira que estudantes em situacdo de maior
vulnerabilidade e com dificuldades na inscricdo online, tenham prioridade na
avaliacao, evitando a evasao dos mesmos.

2 METODOLOGIA

O presente estudo foi desenvolvido em quatro etapas distintas e
complementares: analise de atributos, analise dos pesos, criacdo da aplicagao e
validacdo. Cada uma dessas etapas foi crucial para garantir a eficiéncia e precisao
da aplicagdo desenvolvida. A seguir, detalharemos cada etapa do processo
metodoldgico.

2.1 Analise de Atributos

A primeira etapa envolveu a selegdo dos atributos mais relevantes para a
concessao de auxilio aos estudantes, esses atributos sdo os campos preenchidos
no formulario do Sistema Fluxo no momento da inscricdo e que passamos a
chama-los de Critérios no sistema. Os dados de mais de 8.000 alunos foram
analisados utilizando a ferramenta Weka, com foco na area de Selecao de Atributos
(Waikato, 2024). Foram avaliados os atributos exportados do sistema fluxo, além do
atributo-alvo, utilizando os seguintes métodos.

2.1.1 Método CfsSubsetEval com BestFirst:

Este método foi empregado para identificar atributos correlacionados que, em
conjunto, fornecem uma representagdo otimizada dos dados. Como resultado,
quatro atributos foram selecionados como os mais relevantes.

2.1.2 Método WrapperSubsetEval com J48 e BestFirst:

Este método combinou a anaélise de atributos com a criacdo de um modelo de
arvore de decisdo, resultando na selecdo de dez atributos. Essa analise forneceu
uma visao complementar sobre a importancia dos atributos na previsdo do auxilio.

2.1.3 Método WrapperSubsetEval com MultilayerPerceptron e BestFirst:

Esta analise foi descartada devido ao elevado tempo de processamento do
retorno dos atributos na previsao do auxilio.
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Com base nesses resultados, foram selecionados quatro atributos ideais para a
fase inicial da aplicacdo, garantindo uma abordagem mais enxuta e direta para o
desenvolvimento subsequente.

2.2 Analise dos Pesos

Apos a criacdo da aplicagao, foi necessario personalizar a ponderacdo dos
atributos para cada Campus, uma vez que cada um atribui diferentes relevancias na
avaliacdo de cada critério. Para isso, a aplicagdo foi ajustada para permitir a
atribuicdo de pesos personalizados.

2.2.1 Analise com Weka:

Utilizando novamente a ferramenta Weka, foram processados os dados de cada
Campus separadamente, empregando os algoritmos MultilayerPerceptron e J48
para confirmar a importancia dos atributos e atribuir pesos numa escala de 0 a 5
(onde 0 representa nenhuma relevéancia e 5 maxima relevancia).

2.2.2 Implementagado dos Pesos:

Os pesos determinados foram incorporados ao modelo Criteria da aplicagao,
permitindo que cada Campus possa personalizar e ponderar a avaliagdo dos
estudantes de acordo com suas prioridades especificas.

2.3 Criagao da Aplicacao

Para o desenvolvimento da aplicagdo, optou-se pela utilizagdo da linguagem
Python e do framework Django, considerando a versatilidade do Python, a
familiaridade prévia com a linguagem, e o uso ja estabelecido pela instituicao
(Django Software Foundation, 2024; Instituto Federal de Educacdo, Ciéncia e
Tecnologia de Pernambuco, 2024; Python Software Foundation, 2024).

2.3.1 Estrutura da Aplicagao:

A aplicacdo foi desenvolvida utilizando a arquitetura padrdo do Django Rest
framework, composta por Models, Serializers e Viewsets (Django Software
Foundation, 2024). O banco de dados SQLite foi escolhido pela sua adequacao a
aplicagbes de menor escala com operacdes predominantemente de leitura (Django
Software Foundation, 2024).

2.3.2 Ambiente de Desenvolvimento:

Para garantir a portabilidade e facilidade de deployment, foi utilizado Docker para
a criagdo de ambientes isolados, assegurando que a aplicacdo pudesse ser
executada em diferentes sistemas operacionais sem a necessidade de ajustes
adicionais (Docker INC., 2024).
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2.4 Validagao

Para validar a eficiéncia da aplicacdo e a precisao dos pesos atribuidos, foram
realizados testes com dados reais dos processos de selegdo do programa de
manutencao académica em 2023. A validacéao foi conduzida em trés etapas, sendo:

2.4.1 Etapa 1: Teste da API.

A API foi testada utilizando a ferramenta Postman, que enviou requisicdes com
dados em formato CSV para o endpoint da aplicagdo (Postman, 2024). Os
resultados foram retornados como uma lista contendo o score calculado e a
indicagao se o aluno foi ou ndo contemplado com a bolsa no ano de 2023.

2.4.2 Etapa 2: Analise dos Resultados.

Os resultados foram organizados em uma planilha, na qual os scores foram
categorizados por cores para facilitar a analise: maior que 70 (verde), entre 40 e 69
(amarelo) e menor que 40 (vermelho). Foram calculadas métricas como acuracia,
taxa de falsos negativos, falsos positivos, entre outras, para avaliar o desempenho
do modelo.

2.4.3 Etapa 3: Ajustes Finais.

Com base nos resultados obtidos, foram feitas pequenas variagdes nos pesos e
reavaliacbes para garantir a maxima precisao e eficacia da aplicagao na seleg¢ao dos
estudantes.

3 DESENVOLVIMENTO

Para o desenvolvimento desta aplicagdo, seguimos todos 0s processos
estabelecidos na metodologia. Em cada fase, utilizamos os resultados obtidos para
definir valores de referéncia, com base nos dados processados pelas ferramentas e
por nossas analises.

3.1 Analise de Atributos

A analise de atributos foi conduzida utilizando o Weka, com dois métodos
diferentes:

3.1.1 CfsSubsetEval com BestFirst (Apéndice A):

A ferramenta retornou 4 atributos (Weka, 2024):

-  Campus

- E cotista por renda inferior a 1,5 salario minimo?

- Beneficiario(a) de programa social ou inscrigdo no CADUnico

- Documentacao correta?
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3.1.2 WrapperSubsetEval com J48 e BestFirst (Apéndice B):

A ferramenta retornou 10 atributos, o que inclui os 4 retornados pelo método
anterior (Weka, 2024):

- Foi beneficiado na ultima edigdo do Programa de Manutengdo Académica
(antigo PBP)?

- Foi beneficiado na ultima edigado do Beneficio Eventual

- Campus (vinculo mais recente)

- Turno

- Origem escolar

- E cotista por renda inferior a 1,5 salario minimo?

- Beneficiario(a) de programa social ou inscrigdo no CADUnico

- Vocé é chefe de familia ou responsavel pela prépria subsisténcia?

- Renda per capita

- Documentacgao correta?

A partir dessas analises, foram escolhidos 4 atributos para o modelo inicial do
sistema de priorizagao: Cotista, Renda per Capita, Origem Escolar, e Beneficiado em
Programas Sociais. O atributo “Campus” foi desconsiderado, por ja fazer parte do
sistema, e o atributo “Documentagao correta?” ndo pode ser considerado, por ja ser
um critério de analise do Servigo Social para fornecimento do auxilio.

3.2 Normalizagao dos Atributos

Para normalizar os atributos e transforma-los de qualitativos em quantitativos,
foram realizados dois processamentos no Weka, foram utilizados os seguintes
algoritmos:

3.2.1 MultilayerPerceptron (Apéndice C)

Classificador que usa o algoritmo Backpropagation para treinar o multi-layer
perceptron, colocamos apenas uma camada escondida (Weka, 2024).

3.2.2 J48 (Apéndice D)

Classificador que utiliza o algoritmo C4.5 para criar arvore de decisdo (Weka,
2024).

A normalizacao resultou na seguinte transformacao:

1. Cotista:
a. Sim=1
b. Nao =0,1
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2. Renda per Capita:

a. Ate 303,00 =1

b. De 303,01 até 606,00 = 0,75
c. De 606,01 até 909,00 = 0,5
d. De 909,01 até 1212,00 = 0,25
e. De 1212,01 até 1818,00 = 0,1

3. Origem Escolar:

a. Escola particular = 0,1

b. Escola publica = 1

4. Beneficiado em Programas Sociais:

a. Nao=0,1
b. Sim, somos inscritos(as) no CADUnico = 1
c. Sim, participamos do Auxilio Brasil = 0,5

d. Sim, participamos do Beneficio de Prestagao Continuada - BPC = 0,25

3.3 Implementacgao do Sistema e Modelo de Critérios

A ferramenta foi desenvolvida para processar dados dos estudantes por campus,
levando em conta a necessidade de flexibilidade para a atribuicdo de pesos
diferentes a cada parametro. Para isso, foi criado um modelo de Criteria, onde cada
campus pode atribuir pesos (0 a 5) a cada parametro. O calculo do score para
priorizagao foi definido como uma média ponderada:

Score = (VCxPC)+(VRxPR)+(VOxPO)+(VBxPB) / (PC+PR+PO+PB)

Onde:

VC = Valor do critério Cotista

PC = Peso do critério Cotista

VR = Valor do critério Renda per Capita

PR = Peso do critério Renda per Capita

VO = Valor do critério Origem Escolar

PO = Peso do critério Origem Escolar

VB = Valor do critério Beneficiado em Programas Sociais

PB = Peso do critério Beneficiado em Programas Sociais
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3.4 Validacao e Resultados

Para validar a ferramenta, foram realizados testes com dados reais de trés
campi: Recife, Garanhuns e Pesqueira. Os estudantes foram classificados com base
em seus scores em uma planilha, utilizando uma segmentacgao por cores:

Verde: Score =270
Amarelo: 40 £ Score <70

Vermelho: Score < 40

Os resultados foram organizados em seis categorias:

VDS: Verdes que retornaram Sim para receber o auxilio
AS: Amarelos que retornaram Sim para receber o auxilio
VMS: Vermelhos que retornaram Sim para receber o auxilio
VDN: Verdes que retornaram N&o para receber o auxilio
AN: Amarelos que retornaram N&o para receber o auxilio
VMN: Vermelhos que retornaram N&o para receber o auxilio

T: Quantidade total dos dados analisados

A partir dos somatorios das categorias, foram calculadas as seguintes métricas:

1.

Porcentagem de verdadeiros positivos pelo total de positivos (VDS):
a. VDS / (VDS + VDN)

Porcentagem de falsos negativos do total de negativos (VMS):
a. VMS/(VMS + VMN)

Acuracia dos verdadeiros positivos e verdadeiros negativos (VDS e VMN):
a. (VWDS+VMN)/T

Acuracia incluindo os amarelos (VDS, VMN, AS e AN):
a. (VDS+VMN+AS+AN)/T

Porcentagem de erro falso negativo e falso positivo (VMS e VDN):
a. (VWMS+VDN)/T

Porcentagem de erro falso negativo:
a. VMS/T

4 ANALISE E RESULTADOS

Os

resultados deste estudo fornecem insights significativos sobre a

implementacdo de um sistema de priorizagdo. A analise foi conduzida com
segmentagdo por campus, visando evidenciar a assertividade e identificar areas
potenciais de possivel melhoria.
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4.1 Campus Recife

O campus Recife, por ter maior quantidade de dados e maior financiamento
entre os institutos, foi o campus onde obtivemos os melhores resultados, utilizando
0s pesos por critério apresentado na tabela abaixo:

Tabela 1 — Critérios e pesos dos atributos do Campus Recife

Critérios Pesos
Cotista 4
Renda per Capita 5
Origem escolar 2
Beneficiado em Programas Sociais 3

Fonte: O autor (2024)

Com essa disposicao de pesos, e pelo fato de mais da metade dos estudantes
que solicitam, recebem o auxilio, temos uma maior probabilidade de acerto no
reordenamento dos solicitantes, como podemos ver no grafico abaixo:

Grafico 1 — Resultado da analise dos estudantes no Campus Recife

Estudantes Campus Recife
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Fonte: O autor (2024)

Utilizando esse conjunto de dados, decidimos calcular algumas métricas, que
estao apresentadas na tabela abaixo:

Instituto Federal de Pernambuco. Campus Recife. Curso de Tecnologia em Analise e
Desenvolvimento de Sistemas.



Tabela 2 — Relagao de métricas e seus resultados percentuais do Campus Recife

Métrica Resultado
Porcentagem de verdadeiros positivos pelo total de positivos 85,86%
Porcentagem de falsos negativos do total de negativos 2,20%
Acuracia dos verdadeiros positivos e verdadeiros negativos 51,60%
Acuracia incluindo os amarelos 93,86%
Porcentagem de erro falso negativo e falso positivo 6,14%
Porcentagem de erro falso negativo 0,37%

Fonte: O autor (2024)

No contexto inicial da analise, merece destaque a precisao na identificagao dos
positivos, onde mais de 85% dos solicitantes priorizados pelo sistema foram
efetivamente beneficiados com o auxilio. Em termos quantitativos, isso implica que
aproximadamente oito em cada dez individuos avaliados pelo Servigo Social foram
contemplados inicialmente, proporcionando uma resposta assistencial mais agil aos
mais necessitados.

Adicionalmente, é pertinente enfatizar a baixa incidéncia de falsos negativos,
representando apenas 0,37% (nove individuos) do total de requerentes. Este
resultado viabiliza um tratamento individualizado e um dialogo mais direcionado para
esses casos especificos, embora inicialmente menos destacados, o apoio seria
igualmente considerado.

4.2 Campus Garanhuns

No Campus Garanhuns é observado, na tabela abaixo, que a disposi¢ao dos
pesos é igual ao do Campus Recife.

Tabela 3 — Critérios e pesos dos atributos do Campus Garanhuns

Critérios Pesos
Cotista 4
Renda per Capita 5
Origem escolar 2
Beneficiado em Programas Sociais 3

Fonte: O autor (2024)

No entanto, conforme ilustrado no grafico a seguir, observamos uma significativa
disparidade entre o campus Recife e Garanhuns, em relagdo ao numero total de
estudantes solicitantes ao auxilio.
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Grafico 2 — Resultado da analise dos estudantes no Campus Garanhuns

Estudantes Campus Garanhuns
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Fonte: O autor (2024)

Essa disparidade é presumivelmente refletida nas métricas dos outros campi,
devido a predominancia dos dados do campus Recife. A selecdo dos critérios
considerados relevantes neste campus pode ter influenciado os resultados dos
demais, como observado no caso de Garanhuns, conforme evidenciado abaixo.

Tabela 4 — Relagcdo de métricas e seus resultados percentuais do Campus
Garanhuns

Métrica Resultado
Porcentagem de verdadeiros positivos pelo total de positivos 75,11%
Porcentagem de falsos negativos do total de negativos 34,07%
Acuracia dos verdadeiros positivos e verdadeiros negativos 43,58%
Acuracia incluindo os amarelos 83,85%
Porcentagem de erro falso negativo e falso positivo 16,15%
Porcentagem de erro falso negativo 9,21%

Fonte: O autor (2024)

Embora reconhegcamos a possibilidade de incorporar mais critérios para
aprimorar a priorizagao, os resultados alcangados com a estratégia implementada no
Campus de Garanhuns foram bastante positivos. Conforme demonstrado pelas
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métricas, aproximadamente 7 em cada 10 individuos, dos primeiros avaliados pelo
Servigo Social, seriam elegiveis para receber o auxilio, resultando na concessao
acelerada a mais de 300 pessoas.

4.3 Campus Pesqueira

Ao analisarmos o Campus Pesqueira, observamos distintas caracteristicas em
comparagao aos demais campi estudados, destacando-se a disparidade significativa
na relevancia de certos atributos, conforme ilustrado abaixo, os quais possuem peso
consideravelmente menor.

Tabela 5 — Critérios e pesos dos atributos do Campus Pesqueira

Critérios Pesos
Cotista 2
Renda per Capita 4
Origem escolar 1
Beneficiado em Programas Sociais 4

Fonte: O autor (2024)

A menor relevancia desses atributos € evidenciada pela reduzida quantidade
tanto de solicitantes quanto de beneficiarios de auxilio. Como mencionado
anteriormente, o orgamento destinado ao campus de Pesqueira € consideravelmente
inferior ao do campus de Garanhuns, por exemplo, refletindo-se na quantidade geral
de concessbes de auxilio. A diferenca entre solicitantes e estudantes que
efetivamente receberam suporte financeiro € notavel, representando pouco mais de
um quarto do total, conforme demonstrado no grafico abaixo.
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Grafico 3 — Resultado da analise dos estudantes no Campus Pesqueira

Estudantes Campus Pesqueira
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Fonte: O autor (2024)

Com base nestes numeros e critérios, podemos observar nas métricas a seguir
uma disparidade significativa na precisdo dos resultados.

Tabela 6 — Relagcdo de métricas e seus resultados percentuais do Campus Pesqueira

Métrica Resultado
Porcentagem de verdadeiros positivos pelo total de positivos 42,58%
Porcentagem de falsos negativos do total de negativos 1,31%
Acuracia dos verdadeiros positivos e verdadeiros negativos 32,86%
Acuracia incluindo os amarelos 76,01%
Porcentagem de erro falso negativo e falso positivo 23,99%
Porcentagem de erro falso negativo 0,20%

Fonte: O autor (2024)

Embora os resultados nao se equiparam aos dos campi Recife e Garanhuns em
termos de positividade, observamos que 4 em cada 10 estudantes, dos primeiros
avaliados pelo Servigo Social, seriam elegiveis para receber o auxilio. Devido a
proporcao entre solicitantes e estudantes que efetivamente receberam auxilio nesse
campus, isso ja garantiria uma maior celeridade na concessao do suporte financeiro.
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Além disso, € notavel que apenas 2 estudantes, que deveriam receber o auxilio
mas seriam avaliados por ultimo, representam casos individuais que poderiam ser
tratados diretamente pela Diretoria de Assisténcia Estudantil.

Com base nesse conjunto de resultados, inferimos informagdes significativas. O
campus Recife pode ter influenciado a escolha dos critérios utilizados, sugerindo a
possibilidade de adicdo de novos critérios no futuro. Apesar dessa influéncia, a
analise demonstrou a viabilidade de priorizar estudantes com base em critérios
estabelecidos, o que poderia acelerar o processo de analise para aqueles mais
necessitados. Além disso, os casos individuais, representam um menor numero,
podendo ser tratados de maneira individual pela Diretoria de Assisténcia Estudantil.

5 CONSIDERAGOES FINAIS / CONCLUSOES

O desenvolvimento do sistema de priorizagdo para o processo de selegdo de
estudantes para o Programa de Manutengcdo Académica demonstrou ser uma
solugdo eficiente para otimizar a analise, por parte do Servico Social, das
solicitacdes, especialmente para aqueles em situagdo de maior vulnerabilidade. A
implementacdo de um modelo de reordenagdo baseado em critérios
socioecondmicos, com pesos atribuidos conforme a realidade de cada campus,
mostrou-se viavel, podendo melhorar a precisdo e a rapidez na concessao do
auxilio.

Com base nos resultados obtidos, o sistema apresenta oportunidades para
aperfeicoamentos e tem potencial para ser escalado em todos os campi do Instituto,
possibilitando uma analise mais eficiente das solicitagdes ao organizar a avaliagéo
dos estudantes com foco naqueles que mais necessitam do auxilio.
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APENDICE A - PASsOS PARA ANALISE DE ATRIBUTOS UTILIZANDO CFsSuBSETEVAL com

BEsSTFIRST NA FERRAMENTA WEKA

Passos:
1. Importar o arquivo desejado para a ferramenta Weka;
2. Remover atributos ndo desejados:
a. Matricula (Caso nao tenha sido removido antes);
b. Nome Completo (Caso nao tenha sido removido antes);
c. Nome do evento (semestre);
3. Ir para aba de Select attributes;
4. Escolher o algoritmo avaliador de atributo:
a. Clicar em Choose abaixo de ‘Attribute Evaluator’;
b. Clicar em CfsSubsetEval;
5. Escolher o algoritmo de método de busca:
a. Clicar em Choose abaixo de ‘Search Method’;
b. Clicar em BestFirst;
6. Mantenha a configuracédo padrao de ‘Use full training set’;
7. Alterar o atributo de validagao para o 'Aluno contemplado com bolsa?";
8. Apertar em Start.

APENDICE B - PAssOs PARA ANALISE DE ATRIBUTOS UTILIZANDO WRAPPERSUBSETEVAL com

J48 E BESTFIRST NA FERRAMENTA WEKA

Passos:

1. Importar o arquivo desejado para a ferramenta Weka,;
2. Remover atributos ndo desejados:
a. Matricula (Caso nao tenha sido removido antes);
b. Nome Completo (Caso ndo tenha sido removido antes);
c. Nome do evento (semestre);
3. Ir para aba de Select attributes;
4. Escolher o algoritmo avaliador de atributo:
a. Clicar em Choose abaixo de ‘Attribute Evaluator’;

b. Clicar em WrapperSubsetEval,

Instituto Federal de Pernambuco. Campus Recife. Curso de Tecnologia em Analise e
Desenvolvimento de Sistemas.



5. Alterar configuragdes do WrapperSubsetEval:
a. Clicar em cima do WrapperSubsetEval;
b. Ao lado de ‘classifier’ clicar em Choose;
c. Clicar em trees;
d. Escolher o J48;
e. Clicar em OK;
6. Escolher o algoritmo de método de busca:
a. Clicar em Choose abaixo de ‘Search Method’;
b. Clicar em BestFirst;
7. Mantenha a configuracao padréo de ‘Use full training set’;
8. Alterar o atributo de validacao para o 'Aluno contemplado com bolsa?';

9. Apertar em Start.

APENDICE C - PASsOS PARA ANALISE DOS DADOS UTILIZANDO MULTILAYERPERCEPTRON NA

FERRAMENTA WEKA

Passos:
1. Importar o arquivo desejado para a ferramenta Weka,;
2. Remover atributos ndo desejados:
a. Matricula;
b. Nome Completo (Caso nao tenha sido necessario remover coluna
antes);
c. Campus;
d. Nome do evento (semestre);
3. Ir para aba de Classify;
4. Escolher o algoritmo:
a. Clicar em Choose;
b. Clicar em functions;
c. Escolher o MultilayerPerceptron;
5. Alterar configuragdes do MultilayerPerceptron:
a. Colocar o HiddenLayers com o valor 1;
b. A seed deve ser 0;
c. Clicar em Ok;
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6. Colocar como Cross-validation:

a. Folds 10;
7. Alterar o atributo de validagao para o 'Aluno contemplado com bolsa?";
8. Apertar em Start.

APENDICE D - PAssos PARA ANALISE DOS DADOS UTILIZANDO J48 NA FERRAMENTA WEKA

Passos:

1. Adicionar o arquivo desejado;
2. Remover atributos ndo desejados:
a. Matricula;
b. Nome Completo (Caso nao tenha sido necessario remover coluna
antes);
c. Campus;
d. Nome do evento (semestre);
3. Ir para aba de Classify;
4. Escolher o algoritmo:
a. Clicar em Choose;
b. Clicar em trees;
c. Escolher o J48;
5. Manter a configuracao padrao;
6. Colocar como Cross-validation:
a. Folds 10;
7. Alterar o atributo de validagao para o 'Aluno contemplado com bolsa?";

8. Apertar em Start.
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